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บทคัดย่อ 
 การวิจัยนี้นำเสนอการพัฒนาระบบรู้จำป้ายทะเบียนรถยนต์อัตโนมัติ (Automatic License Plate Recognition: 
ALPR) สำหรับป้ายทะเบียนรถยนต์ไทย โดยประยุกต์ใช้โมเดล YOLOv8 สำหรับการตรวจจับตำแหน่งป้ายทะเบียน และ 
Tesseract OCR สำหรับการรู้จำตัวอักษร ระบบที่พัฒนาขึ้นประกอบด้วยขั้นตอนหลัก 5 ส่วน ได้แก่ การเตรียมข้อมูล การ
ประมวลผลภาพเบื้องต้น การตรวจจับตำแหน่งป้ายทะเบียน การแยกและรู้จำตัวอักษร และการพัฒนาส่วนติดต่อผู้ใช้และ
ซอฟต์แวร์ โดยใช้ชุดข้อมูลภาพป้ายทะเบียนรถยนต์ไทยจำนวน 791 ภาพในการทดสอบระบบ ผลการทดสอบพบว่าระบบมี
ความความแม่นยำในการตรวจจับป้ายทะเบียน 92% และความแม่นยำในการรู้จำตัวอักษรพื้นสีขาว 80% และ 50% ในส่วน
ของพื้นกราฟิก ระบบสามารถนำไปประยุกต์ใช้ในงานด้านการจัดการจราจร ระบบจอดรถอัตโนมัติ และระบบรักษาความ
ปลอดภัย อย่างไรก็ตาม ประสิทธิภาพของระบบยังขึ้นอยู่กับปัจจัยด้านสภาพแวดล้อม เช่น สภาพแสง มุมกล้อง และสภาพ
ของป้ายทะเบียน 
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Abstract  
 This research presents the development of an Automatic License Plate Recognition (ALPR) system 
for Thai license plates using YOLOv8 model for license plate detection and Tesseract OCR for character 
recognition. The developed system consists of five main components: data preparation, image pre-
processing, license plate detection, character recognition and user interface and software development. 
The system was tested using a dataset of 791 Thai license plate images. The experimental findings 
indicated a license plate detection accuracy of 92%, accompanied by character recognition accuracies of 
80% for white-background plates and 50% for graphic-background plates. The system can be applied in 
traffic management, automated parking systems, and security systems. However, the system's 
performance is dependent on environmental factors such as lighting conditions, camera angles, and 
license plate conditions. 
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1. บทนำ  
ระบบการร ู ้ จ ำป ้ า ยทะ เบ ี ยน รถ ยน ต ์ อ ั ต โ น ม ั ติ  

(Automatic license plate recognition, ALPR) ได้กลายเป็น
องค ์ประกอบสำค ัญในระบบขนส ่งอ ัจฉร ิยะ  (Intelligent 
Transportation Systems, ITS) ซ่ึงได้ปฏิวัติการจัดการจราจร
และการบังคับใช้กฎหมาย ถึงแม้เทคโนโลยีนี้จะมีความก้าวหน้า
อย่างมาก แต่ยังคงเผชิญความท้าทายในการนำมาใช้งานจริง 
[1, 2] เนื ่องจากความหลากหลายของประเภทยานพาหนะ 
รูปแบบป้ายทะเบียนที ่ใช้งาน รวมถึงตัวอักษรที ่ใช้มีความ
เฉพาะเจาะจง ยิ่งไปกว่านั้น สภาพแวดล้อมที่แตกต่าง และ
ความต้องการในการประมวลผลแบบเรียลไทม์ ก็มีผลต่อการ
ออกแบบระบบ 

ในปัจจุบ ัน ALPR ต้องพึ ่งพาโครงสร้างพื ้นฐานการ
ประมวลผลที่มีประสิทธิภาพสูงส่งผลให้มีราคาแพงตามไปด้วย 
หรือต้องการกำกับดูแลจากมนุษย์ เพื่อรักษาความแม่นยำและ
ความน่าเชื่อถือ การใช้ฮาร์ดแวร์ที่ซับซ้อนและการประมวลผล
ภาพความละเอียดสูงนี้ไม่เพียงเพิ่มต้นทุนการติดตั้ง แต่ยังส่งผล
ให้เกิดการใช้พลังงานอย่างมาก ดังนั้นการพัฒนาระบบที่คุ้มค่า 
ประหย ัดพลังงาน และสามารถร ักษาความแม่นยำส ู ง ใน
สภาพแวดล้อมการใช้งานจริง  จึงเป็นประเด็นความท้าทาย
อย่างมาก [3-5] 

งานวิจัยนี ้มีว ัตถุประสงค์เพื ่อพัฒนาระบบรู ้จำป ้าย
ทะเบียนยานพาหนะอัตโนมัติโดยใช้การประมวลผลภาพ โดย
มุ่งเน้นการพัฒนาอัลกอริทึมที่มีประสิทธิภาพในการตรวจจับ
ตำแหน่งป้ายทะเบียนและการรู ้จำตัวอักษรบนป้ายทะเบียน 
ระบบที่พัฒนาขึ้นสามารถรองรับการทำงานแบบเรียลไทม์ และ
มีความแม่นยำในการระบุหมายเลขทะเบียนยานพาหนะ อีกทั้ง 
ระบบสามารถจัดเก็บและประมวลผลข้อมูลการเข้า -ออกของ
ยานพาหนะได้อย่างเป็นระบบ ซ่ึงระบบที่พัฒนาขึ้นจะช่วยเพิ่ม
ประสิทธิภาพในการบริหารจัดการและการรักษาความปลอดภัย
ในสถานประกอบการที่มีการเข้า-ออก ของยานพาหนะจำนวน
มาก โดยสามารถติดตามและบันทึกข้อมูลการเข้า -ออกของ
ยานพาหนะได้อย่างอัตโนมัติ ลดภาระงานของเจ้าหน้าที่ในการ
จดบันทึกข้อมูล อีกทั้งระบบสามารถนำไปประยุกต์ใช้ในการ
ตรวจสอบยานพาหนะต้องสงสัย การควบคุมการจอดรถ การ
จัดเก็บค่าผ่านทาง และการวิเคราะห์พฤติกรรมการเดินทางเพื่อ
การวางแผนการจัดการจราจรในอนาคต อีกทั้งยังช่วยประหยัด

ทรัพยากรและค่าใช้จ่ายในระยะยาวจากการลดการใช้กำลังคน
ในการตรวจสอบและบันทึกข้อมูล 

 

2. ทฤษฎีและงานวิจัยที่เก่ียวข้อง 
(Literature Review) 
2.1 การประมวลผลภาพและเทคนิคการตรวจจับวัตถุ 
(Image Processing and Object detection 
techniques) 

ในปัจจุบ ัน การประมวลผลภาพและการตรวจจับ
วัตถุมีความก้าวหน้าอย่างรวดเร็วและมีการ ประยุกต์ใช้หลาย 
ๆ ด้าน เช่น ทางทหาร การดูแลสุขภาพ การเกษตร และการ
รักษาความปลอดภัย  

อากาศยานไร้คนขับ (UAVs) ได้เป็นหน่ึงในเครื่องมือ
สำคัญในการเฝ้าระวังและรักษาความปลอดภัยตามแนว
ชายแดน ซ่ึงมีความสามารถในการตรวจจับและติดตามวัตถุ
แบบเรียลไทม์ Jalled และ Voronkov [6] ได้พัฒนาโค้ด 
OpenCV ใน Python โดยใช้ Haar Cascade สำหรับการ
ตรวจจับวัตถุและใบหน้า และผสมผสานกับอัลกอริทึมของ 
Voila-Jones สำหรับการตรวจจับและติดตามมนุษย์  ซ่ึง
สามารถลดเวลาการประมวลผล แนวทางน้ีสามารถแก้ไข
ปัญหาสำคัญของ UAV ที่บางครั้งไม่สามารถตรวจจับวัตถุได้
อย่างแม่นยำ ซึ่งอาจจะนำไปสู่การชนกันได้ อีกทั้งสามารถ
เพิ่มความปลอดภัยและประสิทธิผลในการปฏิบัติงาน 

การติดตามเฝ้าระวังด้วยวิดีโอ มีความซับซ้อนและ
ยุ่งยากเพื่อติดตามวัตถุที่เคลื่อนที่หลายชิ้น Cheng และ Liu 
(2024) [7] ไ ด้ เ สนอกรอบการทำ ง าน  YOLOv3 โ ดย
ออกแบบภาพการแบ่งส่วนภาพและการกรองข้อมูลสำหรับ
การตรวจจับเอนทิตีแบบไดนามิก (Dynamic entity) มา
เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพตรวจจับวัตถุหลายชิ้นที่ ผลลัพธ์พบว่า
มีอัตราความสำเร็จเกิน 60% ในสถานการณ์วิดีโอต่างๆ โดย
มีความแม่นยำสูงเป็นพิเศษในการติดตามกิจกรรมต่าง ๆ  

แสงมักจะส่งผลต่อประสิทธิภาพของโมเดลการ
ตรวจจับวัตถุ ในการใช้งานในสภาวะแสงน้อยและเวลา
กลางค ืน Wang และคณะ [8] ได ้เสนอ Gated Image-
Adaptive Network (GIANet) เพื ่อแก้ไขปัญหานี้โดยการ
เพิ่มประสิทธิภาพภาพในที่แสงน้อยและการจัดกลุ่มกรอบ
ขอบเขตอย่างมีประสิทธิภาพ Gated Learnable Image 
Signal Processing (GLISP) สามารถเรียนรู้ภาพ ซึ่งส่งผล
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ประสิทธิภาพภาพผ่านการสูญเสียการตรวจจับวัตถุ ลดลง 
สามารถปร ับปร ุงความแม่นยำในการตรวจจับอย ่างมี
นัยสำคัญ 

ในด ้านทันตสุขภาพ Barbosa และคณะ [9] ได้
ศึกษาการประเมินไฟล์รากฟันโดยใช้การถ่ายภาพดิจิทัลและ
เทคนิคการประมวลผลภาพเป ็นทางเล ือกแทนกล ้อง
จุลทรรศน์อิเล็กตรอนแบบส่องกราด (scanning electron 
microscopeม SEM) ระบบน้ีมีอินเทอร์เฟซที ่ใช้งานง่าย
และพกพาได้ ทำให้เหมาะสำหรับการปฏิบัติทางคลินิก 

Braga และคณะ (2024) ได้ใช้การประมวลผลภาพ
ในการวิเคราะห์เมล็ดพันธ์ โดยใช้เทคนิค bio-speckle 
laser (BSL) ซึ่งใช้การสอดแทรกสอดของแสงเพื่อประเมิน
ความแข็งแรงของเมล็ด ผลการวิจัยของพวกเขาชี้ให้เห็นว่า
การประย ุกต์ใช้  BSL เป ็นวิธ ีท ี ่รวดเร็ว เป ็นกลาง และ
อัตโนมัติสำหรับการประเมินคุณภาพเมล็ด 

Al Jaberi และคณะ [10] ได้ใช้เทคนิค Generative 
Adversarial Neural Networks (GANNs) ใ นการต ิ ด ตั้ ง
ระบบการติดตามและตรวจจับวัตถุ เพื่อป้องกันการโจมตี
ของศัตรู (Adversarial attack) โดยได้แก้ไขจุดอ่อนของ
อัลกอริทึม GANNs ที ่มีอยู ่ต่อการจัดการและเสนอความ
จำเป็นสำหรับระบบป้องกันการแก้ไขที่สามารถทำงานได้
อย่างมีประสิทธิภาพในสภาพแวดล้อมแบบเรียลไทม์ 

Haworth และคณะ (2006) ได้พัฒนาระบบสำหรับ
การตรวจจับและติดตามวัตถุโลหะโดยอัตโนมัติโดยใช้ภาพ
คลื่นมิลลิเมตร แนวทางของพวกเขาใช้แบบจำลองทางสถติิ
สำหรับการตรวจจับและตัวกรองอนุภาคสำหรับการติดตาม 
การตรวจจับวัตถุโลหะที ่ซ ่อนอยู่ เพื ่อใช้งานด้านความ
ปลอดภัย 
 

2.2 การรู้จำอักขระด้วยแสง (Optical Character 
Recognition) 

การจดจำอักขระด ้วยแสง (Optical Character 
Recognition, OCR) เป ็นเทคโนโลยีที ่แปลงรูปภาพของ
ข้อความที ่พิมพ์ ลายมือ หรือพิมพ์ออกมาเป็นข้อความที่
เข้ารหัสด้วยเครื่อง กระบวนการนี้สามารถเกิดขึ ้นได้จาก
เอกสารที่สแกน ภาพถ่ายของเอกสาร หรือแม้แต่ข้อความใน
ภาพ ปัจจุบัน OCR ถูกใช้กันอย่างแพร่หลายสำหรับการ
ป้อนข้อมูลจากเอกสารที่พิมพ์ออกมาหลายประเภท เช่น ใบ
แจ้งหนี ้ ใบแจ้งยอดธนาคาร และใบเสร็จรับเงิน ทำให้

สามารถแปลงข้อความที่พิมพ์ออกมาเป็นดิจิทัลได้ เพื่อให้
แก้ไข ค้นหา และจัดเก็บได้ง่ายขึ ้น มีแนวโน้มที่จะเข ้ามา
เปลี่ยนวิธีการทำธุรกิจในยุคปัจจุบัน โดยนำกระบวนการ
ทำงานแบบอัตโนมัติมาใช้ เพื่อช่วยเพิ่มประสิทธิภาพในการ
ทำธุรกิจ 

กระบวนการ OCR โดยทั ่วไปเกี ่ยวข้องกับหลาย
ขั้นตอนดังแสดงในภาพที่ 1 [11] 

 

 
ภาพท่ี 1 กระบวนการทำงานของ OCR 

• การร ับภาพ  (Image acquisition) ค ื อกา ร
สแกนภาพเอกสารและแปลงเป็นรูปแบบดิจิทัล 

• การประมวลผลเบื้องต้น (Preprocessing) การ
ทำความสะอาดภาพเพื ่อปรับปรุงการจดจำ
ข้อความ ซ่ึงอาจรวมถึงการแก้ไขปัญหาการจัด
ตำแหน่ง และการลบภาพรบกวน  

• การจดจำข้อความ (Text recognition) ทำการ
วิเคราะห์ภาพที ่ผ่านการทำความสะอาดแล้ว
เพื่อระบุอักขระและแปลงเป็นข้อความที่แกไ้ข
ได้โดยใช้ OCR 

• การประมวลผลภายหลัง (Postprocessing) 
ตรวจสอบความถูกต้องของข้อความที่จดจำได้ 
และแก้ไขตามความจำเป็น 

 

เทคนิคน้ีสามารถปรับกระบวนการทำงานในภาค
ส่วนต่างๆ ให้มีประสิทธิภาพมากขึ้นอย่างมีนัยสำคัญ เพื่อ
เพิ่มประสิทธิภาพาในการทำงาน 

Vizitiu และคณะ [12] ได้ตรวจสอบหาช่องโหว่ที่
อาจบนจอภาพ และความเป็นไปได้ในการกู้คืนข้อมูลที่แสดง
จากเฟรมวิดีโอที่สร้างขึ้นใหม่ การศึกษาน้ีใช้เทคนิคการลด
สัญญาณรบกวน รวมถึง Adaptive Wiener Filter และ 
Convolutional Neural Network (CNN) เพื่อเพิ่มคุณภาพ
ของภาพที่มีสัญญาณรบกวนสำหรับการใช้งาน OCR 

Robby และคณะ [11] มีส่วนช่วยในการทำความ
เข้าใจ OCR ในตัวอักษรที ่ไม่ใช่ภาษาละตินโดยมุ ่งเน้นที่
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ตัวอักษรชวา โดยมีการรวบรวมชุดข้อมูลตัวอักษร 5,880 
ตัวและฝึกฝนโมเดลโดยใช้ Tesseract OCR จนบรรลุความ
แม่นยำสูงถึง 97.50% งานวิจัยนี้เป็นจุดเริ่มต้นในการรู้จำ
ตัวอักษรที ่ไม่ใช่ภาษาละตินและเน้นความจำเป็นในการ
พัฒนาแนวทาง OCR ที่ปรับแต่งสำหรับภาษาอ่ืน ๆ 

Alahmadi และ Alshangiti [13] ได้เสนองานวิจัย
เพื่อตรวจสอบผลกระทบของคุณภาพวิดีโอต่อประสิทธิภาพ 
OCR โดยใช้เครื ่องมือ OCR แบบดั ้งเดิมอย่าง Tesseract 
และประอบกับโมเดลภาษาขนาดใหญ่ขั ้นสูง (LLMs) พวก
เขาพบว่าเทคนิคการเพิ ่มความละเอียดของภาพช ่วย
ปรับปรุงความแม่นยำของ OCR อย่างมีน ัยสำคัญ โดย
เฉพาะที่ความละเอียดต่ำ 
 

2.3 งานวิจัยท่ีเกี่ยวข้อง (Related Works) 
หนึ ่งในความท้าทายหลักของ ALPR คือความ

หลากหลายของรูปทรงและการออกแบบป้ายทะเบียนใน
ภูมิภาคต่างๆ Silva และ Jung [14] ได้แก้ไขปัญหานี้โดย
นำเสนอ Improved Warped Planar Object Detection 
Network (IWPOD-NET) ท ี ่ตรวจจ ับม ุมท ั ้ งส ี ่ ของป ้ าย
ทะเบียน ช่วยให้สามารถแปลงมุมป้ายที่บิดเบี ้ยวให้เป็น
มุมมองด้านหน้าขนาน วิธีนี้ช่วยลดการบิดเบี้ยวที่เกี่ยวขอ้ง
กับมุมมองได้อย่างมีนัยสำคัญและช่วยเพิ่มประสิทธิภาพ  

ความซับซ้อนของการรู ้จำป้ายทะเบียนเกิดจาก
ปัจจัยหลายด้าน เช่น การบดบัง การเปลี่ยนแปลงของมุม 
และการออกแบบที่ไม่เป็นมาตรฐาน Sultan และคณะ [15] 
นำเสนอวิธี ALPR แบบสามขั ้นตอนที ่ใช้ Faster R-CNN 
สำหรับการตรวจจับยานพาหนะ ตามด้วยการดำเนินการ
ทางสัณฐานวิทยา (Morphology) สำหรับการระบุตำแหน่ง
ป้ายทะเบียน และใช้การรู้จำตัวอักษรที่ใช้การเรียนรู้เชิงลึก  
จากการทดลองพบว่ามีความสามารถในการรู ้จำได้อย่าง
แม่นยำในหลาย ๆ ชุดข้อมูล  

ในการตรวจนับจำนวนยานพาหนะด้วยคนมีความ
ซับซ้อนและยุ่งยาก อีกทั้งจำนวนยานพาหนะที่เพิ่มขึ้น ทำ
ให้  Zibani และคณะ [16]  แนะนำว ิธ ีการน ับจำนวน
ยานพาหนะและต ิดตาม ALPR ซ ึ ่ งการว ิ จ ัยน ี ้ ไ ด ้ ใช้
สถาปัตยกรรมการตรวจจับวัตถุ YOLO ในการระบุตำแหน่ง 
โดยการแบ่งส่วน (Image segmentation) นั ้นได้ผ่านทั้ง 
YOLO และวิธีการตรวจจับขอบ (Edge detection) ส่วน
ขั ้นตอนการรู ้จำ (Recognition) จะเกี ่ยวข้องกับการสกัด

ค ุ ณ ล ั ก ษ ณ ะ เ ช ิ ง พ ร ร ณ น า  ( Representation and 
description)  และโดยประย ุกต์ ใช ้ทฤษฎี  Dempster–
Shafer เพื่อครอบคลุมและให้อัตราความแม่นยำที่น่าพอใจ
เม่ือเทียบกับชุดข้อมูลต่างๆ  

Yuehua Li และคณะ [17]  นำเสนอกรอบการ
ทำงาน CNN ที่ปรับตัวตามสภาพอากาศซ่ึงใช้ประโยชน์จาก
โมเดล YOLOv10 เพื่อเพิ่มประสิทธิภาพการตรวจจับป้าย
ทะเบียนภายใต้สถานการณ์สภาพแวดล้อมที่ แตกต่างกัน 
ด้วยการรวมเทคนิคการเพิ่มข้อมูลเฉพาะสภาพอากาศ การ
ทำงานของระบบสามารถปรับปรุงประสิทธิภาพในการ
ตรวจจับ โดยเฉพาะในสภาพอากาศที ่ไม่เอื ้ออำนวย ซ่ึง
งานวิจัยนี ้เน้นย้ำถึงความทนทานและสามารถทำงานได้
อย่างมีประสิทธิภาพในสภาพแวดล้อมที่หลากหลาย 

ในบร ิบทเฉพาะของประเทศกาตาร ์ท ี ่ รวมถึง
สภาพแวดล้อมและอักขระเฉพาะ Al-Hasan และคณะ [18] 
ได้ใช ้โมเดลการเรียนร ู ้ เช ิงล ึก YOLOv8 ส ่งผลให ้ม ีการ
ตรวจจับได้อย่างแม่นยำ ทั้งป้ายทะเบียนและการรู้จำตัวเลข 
งานวิจ ัยนี ้ ได ้ มีการเพิ ่มช ุดข ้อมูลที ่จำลองสภาวะที ่ไม่
เอื ้ออำนวย ซึ ่งสามารถช่วยเพิ ่มความทนทานของโมเดล 
ส ่ วนการประมวลผลน ั ้นจะ เป ็น การผสมผสานการ
ประมวลผลแบบ edge computing กับการประมวลผลฝั่ง
เซิร์ฟเวอร์ (Cloud computing) ที่ช่วยส่งผลให้การทำงาน
ได้แบบเรียลไทม์ในการจัดการจราจร 

Tang และคณะ [19] ออกแบบการประมวลผล
ระบบ ALPR โดยทำงานบนไมโครคอนโทรลเลอร์ และได้
เสนอวิธีการแยก ALPR ออกเป็น 3 ขั้นตอนหลัก ๆ ได้แก่ 
การตรวจจับ (Image capture) การระบุตำแหน่ง (License 
plate localization) และการรู้จำ (Recognition) ซ่ึงแต่ละ
ขั้นตอนได้รับการปรับปรุงเพื่อเพิ่มประสิทธิภาพการคำนวณ 
ผลลัพธ์ที่ได้ สามารถตรวจจับด้วยความแม่นยำในขณะที่ใช้
พลังงานต่ำ ซ่ึงทำให้มีความที่คุ้มค่าและประหยัดพลังงาน 

Ke และคณะ [20] นำเสนอกรอบการทำงาน ALPR 
ด้วย 2 ขั้นตอนหลักคือ เน้นการตรวจจับ (Detection) และ
การรู ้จำ (Recognition) ที ่ โดยใช้ YOLOv3-tiny สำหรับ
การตรวจจับ สามารถตรวจจับที่ 751 FPS และความแม่นยำ
ในการรู ้จำ 99.8% ในชุดข้อมูลขนาดใหญ่ ซึ ่งช่วย เพิ่ม
ความสามารถให้กับเครือข่ายทั่วไปที่มีข้อจำกัด  
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3. วิธีการดำเนินงานวิจัย  
งานวิจัยนี ้เป็นการพัฒนาระบบรู ้จำป้ายทะเบียน

รถยนต์อัตโนมัติ โดยใช้วิธีการวิจัยเชิงทดลองและพัฒนา 
(Experimental research and development) ด้วยการ
ประยุกต์ใช้เทคโนโลยีการเรียนรู้เชิงลึก (Deep Learning) 
ด้วยโมเดล YOLOv8 สำหรับการตรวจจับป้ายทะเบียน และ 
Tesseract OCR สำหรับการรู้จำตัวอักษร โดยใช้ชุดข้อมูล
ป้ายทะเบียนรถยนต์ไทยในสภาพแวดล้อมจริง 
 

3.1 การออกแบบระบบ (System Design) 
สถาปัตยกรรมระบบ (System Architecture) รู้จำ

ป ้ายทะเบ ียนรถยนต ์อัตโนม ัติ ได ้ถ ูกออกแบบด้วย 4 
องค์ประกอบหลักดังภาพที่ 2 

 

 

ภาพที ่ 2 องค์ประกอบหลักของระบบรู ้จำป้ายทะเบียน
รถยนต์อัตโนมัติ 
 

3.1.1 ระบบการรับภาพ (Image Acquisition System)  
เป ็นการร ับภาพความละเอ ียดข ั ้นต ่ำ 1080p 

(1920x1080 pixels) ที่อัตราการบันทึกภาพ 30 fps ใน
แบบ real-time หลังจากน้ัน ภาพที่ได้จะถูกบีบอัดภาพแบบ 
ให้เป็นฟอร์แมท JPEG เพื่อการประมวลผลต่อไป 

 

3.1.2 ร ะบบประมวล ผ ลภ าพ  ( Image Processing 
System)  

จะเป็นการปรับขนาดภาพ (Resize) ให้ขนาดเป็น 
640x640 pixels สำหรับการทำงานของ YOLOv8 ในการ
ตรวจจับป้ายทะเบียน หลังจากนั้น จะใช้ Tesseract OCR 
เวอร์ชั่น 5 สำหรับรู้จำตัวอักษรภาษาไทย 

 

3.1.3 ระบบจัดเก็บข้อมูล (Storage System) 
ในการบันทึกข้อมูล จะบันทึกลงฐานข้อมูล SQL 

ประกอบด้วย: 
• เลขทะเบียน 
• วันและเวลาที่บันทึก 
• ภาพต้นฉบับ 

• ภาพป้ายทะเบียนที่ตัดแล้ว 

3.1.4 ส่วนต่อประสานกับผู้ใช้ (User Interface) 
การพัฒนาน้ันได้พัฒนาด้วย Python เป็นหลัก และ

จะจัดการกล้องและการประมวลผลภาพ ด้วย OpenCV 
และทำการประมวลผลการตรวจสอบและรู้จำป้ายทะเบยีน
รถยนต์ด้วย ด้วย YOLOv8 และ Tesseract ในการจัดการ
ฐานข้อมูลนั้นได้ใช้เครื่องมือ SQLAlchemy สำหรับจัดการ
ฐานข้อมูล SQL ความสัมพันธ์ของ UI ได้แสดงในภาพที่ 3 

 

 
ภาพท่ี 3 ความสัมพันธ์ของ UI กับส่วนอ่ืน ๆ ของระบบ 
 

3.2 การพัฒนาระบบ (System Development) 
การพัฒนาระบบรู้จำป้ายทะเบียนรถยนต์อัตโนมัติ

แบ่งออกเป็นขั้นตอนหลักดังน้ี 
 

3.2.1 การเตรียมข้อมูล (Data Preparation) 
การเตรียมข้อมูลน้ันประกอบด้วย 3 ขั้นตอนหลักดัง

ภาพที่ 4 

 
ภาพท่ี 4 แสดงการเตรียมข้อมูลของระบบ 
 

• การเก็บรวบรวมข้อมูล (Data collection) เป็น
การจัดเก็บภาพป้ายทะเบ ียนรถยนต ์ไทยใน
สภาพแวดล้อมที่ต่างกัน จำนวน 791 ภาพ 

• การทำ Data annotation เป็นกระบวนการกำกับ
ข ้อม ูล และสร ้างช ุดข ้อม ูลเพ ื ่อนำไป ใ ช ้ ใน
กระบวนการเรียนรู้ของการเรียนรู้เชิงลึก (Deep 
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learning) ซึ ่งในที ่นี ้ได้ทำการระบุตำแหน่งป้าย
ทะเบ ียนในร ูปภาพ (Bounding Box) โดยใช้  
Roboflow และระบุตัวอักษรบนป้ายทะเบียนดัง
ตัวอย่างภาพที่ 5  

• การแบ่งชุดข้อมูล (Dataset split) เป็นการแบ่ง
ข ้ อม ู ล เ ป ็ น  3 ช ุ ด ไ ด ้ แ ก่  Training (70% ) , 
Validation (15%) และ Testing (15%) โดยที่ชดุ 
Training และ Validation จะใช้สำหรับ Yolov8 
ในการ training และ Testing เพื ่อการทดสอบ
ความทำนาย  
 

 

ภาพท่ี 5 แสดงตัวอย่างการทำ Data annotation ของป้าย
ทะเบียนรถยนต์ 
 

3.2.2 การประมวลผลภาพเบ ื ้ อ งต ้น  ( Image Pre-
processing) 

หลังจากที่ได้รับภาพมาแล้ว จะมีการปรับขนาดภาพ
ให้เหมาะสมกับการประมวลผลด้วย YOLOv8 นั ่นคือ 
640x640 pixels หลังจากน้ันภาพที่ได้จะถูกแปลงภาพเป็น
ระดับสีเทา (Grayscale)  
 

3.2.3 การตรวจจับตำแหน่งป ้ายทะเบ ียน (License 
Plate Detection) 

หลังจากที ่ได้ทำ Data annotation แล้ว ก็จะใช้ 
Pre-trained model YOLOv8m ในการตรวจหาทะเบ ียน
รถยนต์ โดยกำหนดค่า Confidence threshold ที ่ 0.75 
แล้วหลังจากนั้นจะแปลงภาพทะเบียนที่ตัดแล้วมาทำเป็น
ภาพขาวดำตามค่า Treshold ที่กำหนดไว้ เพื่อใช้ในการรู้จำ
ตัวอักษรต่อไป ภาพที่ 6 แสดงตัวอย่างการประมวลภาพ
ทะเบียนที่ตัดแล้วมาประมวลให้เป็นภาพขาวดำ 

 

ภาพที่ 6 แสดงภาพทะเบียนตัวอย่างที่ได้ปรับเป็นภาพขาว
ดำ 
 

3.2.4 ก า ร แ ย ก แ ล ะ ร ู ้ จ ำ ต ั ว อ ั ก ษ ร  ( Character 
Segmentation and Recognition) 

หลังจากที่ได้เตรียมภาพพร้อมแยกตัวอักษรออกจาก
พื ้นหลังแล้วนั ้น จะใช้ Tesseract OCR ที ่ผ่านการฝึกฝน
ด้วยชุดข้อมูลตัวอักษรไทย ในการอ่านอักษรภาษาไทย แล้ว
ทำการตรวจสอบความถูกต้องของรูปแบบป้ายแล้วทะเบียน
บันทึกผลลัพธ์ลงฐานข้อมูล 

 

3.2.5 การพัฒนาส่วนติดต่อผู ้ใช้และซอฟต์แวร์ (User 
Interface and Software Development) 

การพัฒนาส่วนติดต่อผู้ใช้นั้นได้ใช้ Python ในการ
พัฒนาเป็นหลัก ซ่ึงใช้เครื่องมือ Streamlit ในการพัฒนา UI 

 
ภาพท่ี 7 แสดงถึงการตรวจจับป้ายทะเบียนแบบ realtime 
 

 
ภาพท่ี 8 การเข้าถึงรายละเอียดในฐานข้อมูล 
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ภาพที่ 7 ได้แสดงการตรวจจับป้ายทะเบียนแบบ real-time 
โดยที่ระบบจะตรวจหาตำแหน่งป้ายทะเบียน แล้วทำการ
บันทึกอัตโนมัติ ข้อมูลที่ถูกบันทึกสามารถค้นหา และแก้ไข
ได้ดังภาพที่ 8 
 

4. ผลการศึกษาและอภิปรายผล                 
ในการทดสอบระบบนั้นได้ใช้ช่วงกลางวัน เพราะ

เป็นช่วงเวลาที่มีแสงสว่าง ทำให้ป้ายทะเบียนรถยนต์ค่อน
ชัดเจนเมื่อเปรียบเทียบกับช่วงเวลากลางคืน อีกทั้งมีแสง
จากไฟรถยนต์รบกวน ทำให้ไม่สามารถมองเห็น หรืออ่าน
ป้ายทะเบียนรถยนต์ได้อย่างถูกต้อง  

การทดสอบระบบนี ้ได้ทดสอบกับป้ายทะเบียน 2 
ประเภทคือ แบบพื้นหลังสีขาว และ พื้นหลังแบบกราฟิก 
(ป้ายประมูล) ดังภาพที่ 9 และ 10 ตามลำดับ 

 

 
ภาพท่ี 9 ภาพป้ายทะเบียนสีขาว เปรียบเทียบระหว่างก่อน
และหลังการประมวลผล 
 

 
ภาพที่ 10 ภาพป้ายทะเบียนกราฟิก เปรียบเทียบระหว่าง
ก่อนและหลังการประมวลผล 
 

จากการทดลองพบว่าค่า Threshold ของป้ายทะเบียนพื้นสี
ขาวและแบบกราฟิกนั้นมีค่าต่างกัน พื้นป้ายทะเบียนแบบ
กราฟิกนั้นจะมีค่า Threshold ที่ต่างกันเล็กน้อยขึ้นอยู่กับ
ลวดลายของพื้นหลัง  
 

ตารางที่ 1 ผลการทดสอบการอ่านอักขระและตัวเลขป้าย
ทะเบียนรถยนต์ 

ประเภทป้ายทะเบียน 
จำนวน

ทะเบียนที่
ทดสอบ 

ร้อยละความ
ถูกต้อง 

พื้นหลังสีขาว 10 80 
พื้นหลังกราฟิก 10 50 

 

 
ภาพที่ 11 เปรียบเทียบพื้นหลังแบบกราฟิกก่อนและหลัง
ประมวลผลที่มีข้อผิดพลาด 
 

จากผลลัพธ์ในการตรวจจับป้ายทะเบียนมีความ
แม่นยำเฉลี่ยทั้ง 2 แบบถึง 92 % ในขณะที่การอ่านอักขระ
และตัวเลขจากป้ายทะเบียนรถยนต์น้ัน พบว่าพื้นหลังสีขาว
นั้นสามารถอ่านได้ถูกต้อง 80% และ 50% สำหรับพื้นหลัง
แบบกราฟฟิก ภาพที่ 11 แสดงตัวอย่างภาพป้ายทะเบียน
แบบกราฟิกซ่ึงหลังจากการประมวลผลแล้ว ไม่สามารถอ่าน
ค่าของอักขระ โดยเฉพาะจังหวัดได้อย่างถูกต้อง เน่ืองด้วยสี
พื้นหลังและอักขระนั้นมีความใกล้เคียงกัน จึงทำให้อ่านค่า
ไม่ถูกต้อง 100%  
 

5. สรุป  
การพัฒนาระบบรู้จำป้ายทะเบียนรถยนต์อัตโนมัติ 

(ALPR) โดยใช้ YOLOv8 ร่วมกับ Tesseract OCR สำหรับ
ป้ายทะเบียนรถยนต์ไทย ได้ทำการรวบรวมภาพจำนวน 791 
ภาพในสภาพแวดล้อมที่ต่างกัน ผลการทดสอบพบว่าระบบ
มีความแม่นยำในการตรวจจับป้ายทะเบียนด้วย YOLOv8 ที่ 
92% และความแม่นยำในการรู้จำตัวอักษรด้วย Tesseract 
OCR ที่ มีความแม่นยำโดยรวม 80% สำหรับป้ายทั่วไป และ 
50% สำหรับป้ายประมูลเนื่องจากแต่ละจังหวัดก็จะมีพื้น
กราฟิกแตกต่างกันไป ปัจจัยอ่ืนที่ส่งผลต่อประสิทธิภาพของ
ระบบประกอบด้วย การปรับแต่งพารามิเตอร์ และการ
ประมวลผลภาพเบื้องต้น ที่ข้อจำกัดหลัก และสภาพของ
ป้ายทะเบียน 

จากผลการวิจัยแสดงให้เห็นว่า การประยุกต์ใช้
เทคโนโลยี Deep Learning ร่วมกับ OCR สามารถพัฒนา
เป ็นระบบ ระบบการร ู ้จำป ้ายทะเบ ียนอัตโนม ัติ ที ่ มี
ประสิทธิภาพสำหรับป้ายทะเบียนรถยนต์ไทยได้ โดยระบบ
สามารถนำไปประยุกต์ใช้ในงานด้านต่างๆ เช่น ระบบจอด
รถอัตโนมัติ ระบบตรวจสอบการจราจร และระบบรักษา
ความปลอดภัย ซึ ่งจะช่วยเพิ ่มประสิทธิภาพการจัดการ
จราจร ลดภาระงานของเจ้าหน้าที่ และสนับสนุนการพัฒนา
เมืองอัจฉริยะในอนาคต อย่างไรก็ตาม ในอนาคตสามารถ
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พัฒนาต่อยอดเพื่อเพิ่มประสิทธิภาพ โดยการการเพิ่มจำนวน
และความหลากหลายของชุดข้อมูลฝึกโดยเฉพาะในมุมและ
แสงที่ต่างกัน และการปรับปรุงอัลกอริทึมการประมวลผล
ภาพเบื้องต้น  
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